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N 4 Instituto de Inteligéncia Artificial Aplicada

Inteligéncia Artificial : Por onde comecar?
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C JAVA C++ PYTHON JAVASCRIPT RUST

|.LA ndo é codigo é o oposto

GOLANG



Na IA a computacao é meio e nao fim
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Projetos de |A s3o feitos por equipes e
nao por individuos




Nao existe bala de pratal




O mundo real pode surpreender!
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1 - Qual a pergunta?



Mouse Pad - security behavior analysis




350 mil linhas : LR e e

Posicoes X

Posicoes Y

Cliques

Tempo em milissegundos

Movimento ID

Problemas: .

- Temos tudo o que precisamos?
- Cronograma: Ja temos a data em que saberemos?
- Vamos atingir o objetivo?
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Problemas

Algoritmo certo para dados errados
Algoritmo errado para dados corretos

Dados incorretos para algoritmos
incorretos

Pergunta e dados incorretos
Poder de processamento insuficiente

Cliente querendo saber qual a
probabilidade ter atingirmos 100%




Ajustar, treinar, ajustar, treinar, ajustar...

e Fase 1 —-30%
e Fase 2 — 60%

* Fase 3- 82,4%

Fase 4 —98,47%



« Variaveis ocultas

ke » Variaveis Discretas
{S_p;k_‘— . Iriﬂuént.:.ia
=G «\ariancia
-. Hadoop

* Algoritmos e
resultadas

% Fungao
* Hiper pardmetros

* Tratamenta
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